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1 Introduction

lasc ne m®di atiqgue trouve aujourdohui un
une pl ace i ndrigh, paedmoit alkeinaivel: 6 Allétalrti ght est une
droite nativiste, suprématiste (Blancs américains), Antisémite, conspiratioengdposée a
[ " i mmi gr ati on  gotnndégratioqniste.a Rour e, Ie€si dérgocrates et les

r ®publicains se valent puisquodoils sont #dAlib@G
seul e alternative pui s gu fsisé fond eédferedme gar liné fortk®e  d
pr ®sence dobéintellectuel s, qgui s e battent c

empruntent les codes des mouvements culturels de la gauche (féminisme, black live matter) et
les utilisent pour défendre ses valecmsservatrices.

Le monde des trolls a joué un réle trés important dans la montée de cette nouvelle
droite. Le mot «Troll » décrit des comportements délibérément malveillants et moqueurs
dans le but de provoquer une forte réaction. Il est souvent empiayéfaire des blagues
racistes oOou misogynes. Le Tr ol-Righhgyr cartait®t ® u't
forums influents (4chan, reddit) et sesr | es
pratigues a été de faire duskit-posting», ou des contenus offensants ont été créés pour
emp°cher | e d®bat et cenArmésdanemas, lastdlieursk>or mat i
diffusent de maniére subtile et sous couvert de plaisanteries, des messages fermes,
réactionnaires, diffusantne idéologie qui préne la suprématie blanche. Leur héros, Donald
Trump, et son arrivée ala Maisenl anche, symbolise | 6action de
marquante de ces acteurs du web-désue les mémes ont propulsé Donald Trufnp ?

Lesmémessdtn une forme de discussion.e:upea d®fi
image et un texte, juste une image, juste un texte, une vidéo ou un gif. Le comique,
Léintertextual i t® et | a juxtaposition atypig
un méme (Knobel et Lankshear, 2087)es auteursell 6 arti cl e ALES MCEMES
ONT-ILS UN MODE DE PROPAGATION SPECIFIQUE 3?Analyses & partir de

topogr ammes de m mes de |l 6l nternet chinoi s
microbloging mais avant toubs apport majeur est la définition du meme. Ce dernier est une
i mage accompagn®e dobébun titre 7 caract re hun
celle dbune rumeur, se cantonnant dbébabord
propagersr dboéauAwves sDegempl e deoit®&river ane douvElle u mp ,
g®n®r ation doéoextr ®mi stes de |l a g®n®r ation 'y
réseaux en développant des codes projwes. m®mosph re et | 6exempl
parl ant de | a ATrump Armyo, montre | 6influen
La campagne pr®sidentielle am®r«iTmmap ne f u

Army », Cette derniére a animé la to{let notamment 4chan et reddt) utiisant des memes

1 http://www.breitbart.com/tech/2016/03/29/astablishmentonservativeguideto-the-alt-right/

2KNOBEL M., LANKSHEAR C. (2007), A new literacies sampler, New York, Peter Lang Publishing.

¥ RENAUD C et al. (2016),.es mémes Internet oils un mode de pragation spécifique ? Analyses a
partir de topogrammes ,Réseaam’l®®e 3l07AB8 | 61l nternet chinois



http://www.breitbart.com/tech/2016/03/29/an-establishment-conservatives-guide-to-the-alt-right/

dans le but de troller », propager des fake-news», ridiculiser des candidats adverses ou
encore glorifier le dieu empereur Donald Trump. Cette armée a, au fur mesure, construit sa
communication en batissant tout un culte autours de Donald Trump, ra@&lanplusieurs
références pour aboutir & la phrageraise thekek »”.

Ce mouvement soOest c o-desstsr surilet foruln®ehpn; plus | a
précisément sur le fil de discussiefpol », un fil revendiquant sa liberté de pensée attea
« politiguement incorrect. Ce  f i | sembl e °t r-mghtu,n wre se if veymlrlse
mouvements r®uni ssant aussi bien des troll s,
des extrémistésLesdifférencierest un tache complexe puisquemme | e rappel | 0 :

Poe la frontiére entre humour et pensée politique.

De ce fait comment une telle campagne de
| 6 a mpPoeruépdhdre a cette question notre groupe a décidé de s'intéresser aux memes
présent dans notre corpus ainsi qu'a leur diffusion et leur perception sur les divers sites su
lesquelles ils apparaissent.

Les données que nous awoa disposition pour ce sprint étaient les 8 782 méemes de
la page Facebook de God Emperor Tryualf@nt du 19 décembre 2015 au 14 décembre 2016.
Lorsqudils ont ®t ® publi ®s, di ff®r entes int
des réactions, des partages et des commentaires.

2 L BAnalyse du corpus entier

21 LO0®vol ution dad8ehgagemest dde $

Nous avons procédé a quelques éléments statistiques pour mieux comprendre le taux
d 6 e n g ag e nmgafacebdo& Gdd Empgror Trump.

-Le calcul de | a m®di ane du taux doengagel
- Le calcul de la moyenne, égale 8256
- Le calcul du rapport interdécile, égal a 23,44

Ai nsi donc, 10% des m mes ayant l e plus
déoengagement 23,44 fois sup®rieur aux 10% de
faible.

Ainsi, | a pages HRianc efboorotk tnaduax pddéengagement
memes engage vraiment le public de la page.

4 http://www.slate.fr/story/128864/Achaictoire-donaldtrump

8 http://www.slate.fr/story/132920/lale-poe meme



http://www.slate.fr/story/128864/4chan-victoire-donald-trump
http://www.slate.fr/story/132920/loi-de-poe-meme

Visualisationl1i R®p artiti on dans | e temps en fonction d
m mes (- partir dol mage Pl ot)

Cirkdessus, une Vvisualisation r®alis®e par
déobengagement dans | e temps, avec en abscisse
Cbest une mani re diff®rente dobéarresengage = | a
peu.
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Visualisation2 1 Répartition dans le temps (par semaine) du nombre de posts (ligne du haut) et du
taux dbébengagement (ligne du bas)



Ici, nous avons une évolution des posts dans le temps (sur la ligne Jethane

®volution du taux dbébengagement dans | e temg
afficher le nombre de posts par semaine. Sur la ligne du bas, chaque colonne correspond a une
semaine, et |l es points r epr ®sspeimsicernespondiansij our .
|l a moyenne du taux dobéengagement des posts
de posts a ® ® assez constant, et quaodi l y a
événements extérieurs. Les plus gros pics spaedent par exemple aux primaires, aux
d®bats t® ®vi s®s ou au jour de | 6®l ection am

Or, dans le but de découvrir si les memes ont influencé la campagne, les données que
nous avons montrent surtout que Facebook est un miroir dpiicee fait sur la scéne
politique, avec des publications qui sbéeffec

22L6analyse |l exicale des m mes

2.2.1 Extraction des annotations sur les memes

La base de données nous donne acces au contenu des mianascolonne
« annotations, c®deisrte aux textes figurants sur |l es
do®cran de Tweets ou si mpdremmagesA padircede gese s mo
annotations, il est ainsi possible de rendre comesethématiquess gus utilisées, et surtout
de la maniére dont elles ont été utilisées. Nous avons importé la base de données dans Cortext
Manager afin de repr®senter sous forme gr a
extraction lexicale.

222L 6anal yse | eéationscal e des anno

Mal gr® wun 7 ®gl age repr ®sentant seul ement
visualisation montre un entrelacement fort des clusters. Cette visualisation peut amener au
constat suivant : les mémésoquent toujours les mémes sujets mais de maniere différente.

Cbest | a fa-on dobében parler, cbest | e m me qu
reste |l e m°me : soit il sodbagit de Donal d
médiasqus ont vi s®s. Cbéest tr s politis®.

Les sujets récurrents sont :

Donald Trump

Hillary Clinton

M®di as et news : mentions de ficnno
Association Trump Hitler : les mémes se moquent de la comparaison

des opposants de Donald Trump qui le comparent a Hitler.

o O O O



0 Rebondi ssent sur | dactual i-réede ment
Barack Obama qui a affiché publiquement son soutien a Trump),

Bernie Sanders et |l e mouvement Bl a

Visualisation3 - Analyselexicale desannotations surd e ns e mménes desop 150 des n’
partir de Cortext Manager

2.3 Cartographie des eoccurrences des tags automatiques

231Lb6extraction des tags automati que

Notre base de données comportait une colonne ou figuraient des tags automatiques des
meémes. | s 0 a g identifiblspas Gobglegsur les différents memes, tags auxquels sont
associés des probabilité€ette colonne a ainsi été importée dans Cortextagan pour
identifier les cooccurrences de ces tags, afin de comprendre quels tags sont les plus associés.
Cela permet de comprendre quelles sont les compositions graphiques et visuelles des mémes
(selon des tags qui m®r i t ruantés)dt curtdue léesquels d 6 ° t
reviennent le plus souvent.



2.3.2 La montée en puissance de Donald Trump a travers la culture de
superhéros
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Visualisationd - Analysed es t ags aut omati queitspl@eesh dessemblpardé
de Cortext Manager

Cette visualisation permet une premiere approche de codes visuels auxquels répond la
cr®ation des m mes. Donald Trump devient un
un personnage, une personne fictive, un perage caricatural. Il devient un protagoniste
dans une narration, dans un arc narratif. Les ternagsien figure», «fictional character»,

« action film », « army men», « captain america» renvoient a cette idée. Il y a une
transformation fictionnelle de personnes réelles.

lyaunefot e connotati omrmomdeookd 0 Lii mpros tdase d
réside aussi dans son dessin, dans ses couleurs. Il y a une dimension aréiestguméme.
Les memes ont pour contexte principal les films ou les bdedsinées. Les formes de la
bandedessi n®e ou de | 6affiche du film sont tr

Les mémes utilisent des codes culturels : personnage (captain america, santa claus),
film (poster,affiche de film, titres du film), personnage du net, décor.



o Nouspouvonsdistinguer un cluster militaire, dénotant une idée de guerre ou Donald
Trump est un supdréro comme CapitaiAmerica.

o Nous distinguongussi un cluster artistique avec « modermag psychelic art ».

0 Un cluster «sport» se dessine

Comment construisetils les mémes ? Ou se situent principalement les mémes ? Quel
contexte principalement ? Ce sont les questions que nous nous sommes posés et cette
visualisation permet des premigsiements de réponse. Le gros cluster du haut met en avant

|l es contextes des m mes 0% se situe | dact
avant | es p eadiseecammengapparaissendles slitférentes figures politiques.
Ci-dessous, @ matri ce cr ®®e suite ~ | 6analyse d
intéressant de classer les mémes selon ces différents(laggesixes sont des oppositions
permettant de cat®goriser | es termes doun <ch
Contexte/Action
Format
(Dessin Couleurs
Photo.
Personnage/Objet

Visualisation57 Une proposition de catégorisation des memes

Nous pourrions catégoriser les memes, dans un premier temps, selon le format. De
nombreux memes reprennent les codes des affiches de film (voire méme des affiches de film
existantes) et remplacent le visage du héros par celui de Donald Trump. Les cen¢urs
importantes aussi car le coté visuel joue beaucoup. Certains memes sont trés ganss
leur qualité artistique

Enfin, ° cette cat®gorisation sbéajoute un
prend place | 6action du m me.

3 L 6nalyse du corpts réduit

Les centseize meémes les plus engageants ont été conservés et andlyséa dobéavoi r
®chantill on analysabl e et ayant produit pl us



delapageA partir dbébun corpus r ®dlitéide notfechbase der e pr ®
donn®es) , certaines possi bi | isds,®®tamsént polirr e n t
cartographier ces memes et en maitriser le contenu.

31L6O®vol ution dans | e temps du t:

Total discret de Id

ent
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Visualisation6 - Répartition dans le temps (par semaine) du nombre de posts (ligne dulesdt)6
meémes les plus engageaetsk lamoyenneduaux dbéengagement (ligne du &

De |l a m°me mani re que pour | a predmi re r
nombre de post dans le temps, un graphique similaire a été effectué sur les 116 memes les
plus engageants de la base de données. Les memes les plus engageants se situent surtout
durant la semaine du 7 novembre, cela veut dire que les memes ayasés daspits de
r®actions et de commentaires ont ®t ® publ i ®
moyenne du taux dbébengagement reste relativem

3.2 La circulation des memes sur le web

Ce corpus r®duit nous a ipégnalitdides 1X5@nes.di er
Pour cel a, i a ®t ® entrepris doé®tudier | a
comprendre comment ils ®taient diffus®s et o
un méme circulait, afin de retracer son histeiraon chemin sur le web.

Cependant, les outils et les données a disposition ne permettent pas, ou en tout cas
di fficil ement et avec une mar ge doerreur
circulation déun m me dobéunbiploiantt cAut’e fuwn sp dBit
faire, cela a été de repérer les sites sur lesquels apparaissent les memes grace a une recherche
Google de | 6i mage. Léout il du Digital Met hod
Reverse Scraperodoéouhepiemmgéeé doépatr omati ser | a
100 premiers sites 0% | 6image a ®t ® pr ®sent e



déerreur difficilement v®rifiable (voir | a
ensegnements intéressants.
Tout dbéabord, i est int®ressant de const

les mémes ont le plus recirculé. En effet, les memes ont été relayés 668 fois sur Twitter,
contre 643 fois sur onsizzle qui est spécialisésdas memes. Il est donc intéressant de
constater gue Twitter est un relais I mport.

archive.4plebs.org
imgfiip.com

veykop.pl
plus.google.com
scoopnest.com 22
tumbir.com 40
arlS.com 3
mulpix.com
memecenter.com
freerepublic.com E”l
topsy.one 3
linkedin.com 32

diffusion.

Visualisation7 7 Les sites web ou les mémes ont le plus circulé (a partir du Google Reverse Scraper)

! nous a sembl® int®ressant de pousser |
de cette reprise et de compr endsateurseritwvéetty a d
ou retwetté au moins deux memes étant présent sur la page Facebook God Trump Emperor,
ce qui est un chiffre plutot éleve.

Loutilisateur ayant relay® |l e plus de m
En regardant les Tweets récuggpar Google Reverse Scraper pour CNN, nous nous sommes
aper-us que | es m mes nbapparai ssaient pas &€
déautres wutilisateurs en Areplyo.

Paul Joseph Watson

Alex Jones

Stefan Molyneux

Being triggered by my profile pic is not
an adequate substitute for an argument

¢ London

Fighting for Freedom & Liberty on the
Frontlines of Truth Journalism #Infowars
TUNE IN 24/7 at Infowars.com/show
V¥ Austin, TX
infowars.com
9 Inscrit en janvier 2010

Peaceful Parent, Philosopher and Host
of Freedomain Radio.

Visualisation81 Les utilisateurs ayant relayé le plus de mémes sur Twitter.

La fiabilité des résultats est donc faussée pour émettre des conclusions solides, mais

| 6exempl e

de CNN

nous

apprend cependant gue



certainstrcakbk| eada,urec Gpeosutr brui ter | e d®bat et
right.

usager

Nombre d'enregistrements

Les autres relayeurs sont pour |l a plupar
Alex Jones, ils utilisent les mémes de la page de God Emperor Trump pour confaster leu
idées.

Visualisation9i Tr oi' s comptes Twitter de sympatisans et d

Loexemple de Paul apppeasdbpbsWatutsohanbasorndo
les mails entre ces deux réseaux &acix . Trois des six m mes qubodi
propres Tweets qui ont été transformés en meme sur la page Facebook. Les relayer est ainsi
un moyen de se valoriser aupr s de ses abonn
page de Godiaper or Trump aupr s des sympathisants

How to fix the West

Fage *
O I . w T rrssomnen o o

Muslims are worried that if Trump is elected

| 3 What we leaned today: Killing political they will be treated just like they treat

P11 Ll dissidents, interning gays, & being a Non-Muslims in Muslim countries

AR@Rd--BREY

dictator for 50 years is fine, so long as
you're left wing.

11/26/16, 7:44 AM

2 down. 3 to go.

g Paul Joseph Watson ¢

What we leaned today: Killing political
dissidents, interning gays, & being a
dictator for 50 years is fine, so long as
you're left wing.

Visualisation107 Les mémes relayés paP«isonplanet» (Paul Joseph Watson)

33L6i dentification de territoires:s
memes



3.3.1 Description gltvale du réseau

A
pour u

P

6origine |l e r®seau comporte deux types
n total de 2279 niuds et 12215 | iens.
en transformant les mémes en liens
unissant les divers sitesitérnet.
Pour ce faire nous avonshoisis,
apres divers tests, la plateforme
R Cortext manager. In fine, nous
= obtenons un réseau de 196 noeuds
@ et 613 liens.

P
el

Ce réseau se divise en deux
grands cluster, | un
trois territoires et
de 9territoires, en voici la carte Ci

M_m

dessous (diapositive numéro 16).

Visualisationl1i Visualisation des cooccurrences entre les sites ayanté relayé les memes (a partir de
Cortext Manager et Gephi)

Cependant pour évaluer ce réseau et comprendre comment les différents territoires
furent agencés et générés par Cortext Manager, il fallait a la fois apprécier le site, ses
différentes publications et sa culture puis confronter cela aux divers memeggpagags le
premier, | 6anal yse aurait p°ch®e par manque
differemment en fonction de la population fréquentant le site.

3.3.2 Identification des territoires en fonction de leur nature :
Sur douze territoires, seulement irent identifiés, la liste eilessous :

Le cluster en haut, excentré sur la gauche (en rose) est le cluster des gamer car différents
sites sont trés proches de cet univers comme le forum warosu (deuxetojiposierement
consacr ®s u'jewVidéa) aui ev le site deadsteam community (steam étant une

pl ateforme enti rement consacr®e ~ | 6univers
Le territoire en haut, juste a c6té, en bleu clair, est un cluster composé a la fois de troll
provenant de | a @oenmucdaus ® édHude Ldd oi tes, un
Le territoire gris clair, en bas sur la gauche est un clusteiTantip, les sites comme

Amar shabl ed ou comme fAbbcodo | eJuste¢entddsspusaunt o u:
territoire proTrump avecds sites soutenant l e pr ®si dent

bl og 70 news.word presso.

Le territoire en vert, au milieu du cluster le plus important, est composé de site mainstream,
majoritairement de réseaux sociaux cominé wi t t er fi oLa dernibritemritoieene st O .
basa droite est composé de sites issus typiquement de la culture du méme comme « 9GAG »,
« 4chan » et aussi « know your meme ».



o Comment catégoriser les memes?

1.1.1 Définition de méme

Etant incapables de catégoriser le resteteegoires en utilisant des informations relatives
aux sites interconnectés, la catégorisation devait se poursuivre en identifiant les différents
mémes connectant les sites internet.

Ce qui fut impossible car le logiciel « Google Reverse Scraper » eoasig@ méeme (1)
identiqgue a ce méme (2), exemplalessous

Pinterest [1]

Visualisatiors 127 Deux exemples de mémes similaires selon Google Reverse Scraper

L6i mage est | a m°me mais 'lseurt elxétiemaegset ncuonm
¢ |l e premier rend s dandispos drefledi Mm& @ eun des @m@rmuud r .
personnageseimande ~ | 6autre soil est Lesde@xrnémesi n et
ne véhiculent pas la méme idée.

Léal gorithme de reconnaissance du | ogici
estce une définition suffisante pour catégoriser un méme ?

La répnse est non, une des définitions du memeedt:iex comi que, L6i nt e
et la juxtaposition atypique sont les 3 caractéristigues phares qui définissent un méme
(Knobel et Lankshear, 2003°Un autre d®fi nit keamémesternatel | e

ontils un mode de propagation spécifique ? analyses a partir de topogrammes de mémes de
Il 6i nt er medtrit parhClément Renaud, Valérie Fernandez, Gilles Puel. Les auteurs

d®f i ni ssent | es m mes comme uaere huimorstguee. Eac c o mp
outr e, sa diffusion &est compar ®e ° cell e df¢
sp®ciali s®s pour au fur ° mesure se propager

Aucun des articles lus ne traitent le méme comme un objet culturel ayantesetcod
des régles pourtant en voici un exemplejessous :

Mashable: 2 mois Hugelol : 7mois 9 GAG
2 ans S

Roses ae red ¥

ﬂ I harve a phone |}
“"Pour obtenir
all_in_one».
8 KNOBEL,M, LANKSHEA
http://everydayliteracies.net/files/NewLii

Nobody texts me
es se Forsr o 4 6ordr e

new lter

™ a 19
: O .
} 2007.pdf



http://everydayliteracies.net/files/NewLiteraciesSampler_2007.pdf

- Visualisation13i Une histoire de memes
15
S Ces trois mémes répondent tous a un impératif, le titre ou le texte

commence par « Roses are red », cet invariable pourrait servir de base pour
cat ®goriser une partie des m mes en g
suffisant @ar au sein de cette famille il peut exister différent courant, les trois

meee. MEMes cidessus ne véhiculent toujours pas la méme idée.

Cbodest donc pour cela qQque nNnous avon:
les cemseize memes manuellement dans le but de ne pasparer
| 6i ncomparabl e.

3.3.3 Catégorisation manuelle des memes

Il nous a paru plus efficace, pour les 116 memes, de les regarder individuellement

pour tenter de | es cat®goriser. Dans notre
gue nous avons endsgy® cette cat®gorisation avant d o e
aut omati ques. Une cat®gorisation manuell e n
compte a la fois des criteres visuels (formes, éléments visuels) mais aussi sémantiques (le
texte, | a di mensi on humori stique, |l es ] eux de
cat®gorisation a ainsi ®t ® i magi n®e pour ten

dans les mémes, mais aussi pour utiliser notre catégorisation pour nos analyses de
commentaires.

Un premier niveau a donc ®t® i magin® pour caé
deux crit res: | a pr®sence ou non de texte e
meme avec seulement du texte, le meme avec seulamenimage, et le meme avec de

| 6i mage et du texte.

Visualisation 14 i Une catégorisation manuelle des 116 mémes les plus influents selon leurs
compostants graphiques et textuels

Sur |l es 116 m mes, t®4tent NO®t hdat mpgs emn
coest ce format qui a fait gue ce sont | es
m mes sont ainsi, nous pouvons seul ement for

Nous pouvons penser, en ayantcparu quelquesins des presque 9000 memes, que cette



repr®sentation est l a plus fr®quent e, doaut
(retrouver d®f ) . Mai s un texte seul, cC omme
considéré comme un meme, ce lguconfére une définition large, et que son réle serait avant

tout le sens délivré.

word freq
trump 60
hillary 32
witter 24
election 1
femmes

libéraux
godemperortrump
musulmans

démocrates

(S Y, B = T = B T= BN

hillarysupporters

Visualisationl57 Catégorisation des tags» apparaissant sur les 116 mémes les plus engageants

Le second niveaude notrecatégi sati on a ®t ® de fAtaguero
meémes. Nous avons ainsi tagué les memes en fonction des individus apparaissant dessus
(Donald Trump, Hillary Clinton, Barack Obama,...), du moyen de communication (Twitter,
Facebook si les mémes étdien des captures doé®cran), ou des
(I'i b®r aux, f emmes, musul manseé) . Ces <cat®gor
permettent de discerner la composition des memes de maniére plus maitrisée, ce qui manquait
avec une cagorisation automatique. Il est ainsi possible de mesurer quels sont les themes et
|l es personnages revenant |l e plus souvent, €
themes.

Donald Trump appara’t ainsi di r ewwoqu& ment
sur 60 memes, soit un petit peu plus de la moiti€ de nos memes catégorisés. Hillary Clinton
estpour sa parteprésentée un quart du temps, ce qui montre que les memes ont un poid
important dans les idées véhiculées, il sert aussi bien a louerdge8e s qud”™ d®nonc
gui sont opposées. Il est intéressant de remarquer que Twitter a une position importante.
Comme nous | 6davons vu pr®c®demment avec Pri
entre Twitter et Facebook, ou les Tweets sont sequrf Facebook sous forme de mémes, puis
reviennent vers Twitter sous cette forme.

4 Etudier les commentaires associés aux memes

Pour aller pludsoindans | 6anal yse des m mes et de
i nt ®r essant do ®t udiiés maux menes de danpage frdcebook desGod s s 0
Emperor Trump. Pour conserver une cohérence dans nos analyses, nous avons extraits les
commentaires des utilisateurs postés sur les 116 memes les plus engageants. Pour cela, un
script créé a partir du package Fach) a été utilisé afin de récolter tous les commentaires
et réponses aux commentaires. Avec le script utilisé, seul le texte du commentaire est extrait,
ce qui fait que les memes publiés en commentaires ne sont pas extraits ni analysés.



E Paul Hicks Build that wall

ISN'T ARACE

ITSA

CRIMINAL

SO DON'T CALL ME A

RACIST
BECAUSE | HAVE A PROBLEM
WITH TWENTY MILLION
CRIMINALS AT LARGE

IN AMERICA

&

Vi PN Steve Ripper Awesome meme. You guys shouldn't post support for racist shit
£ anymore. If someone does a heil Hitler, they're racist, not something else
Like Reply ©7
s God Emperor Trump We are being criticized for not being racist. The
main admin has been under fire all day for not worshiping failed
Austrian dictators
Like - Reply - © 136

< View more replies
Visualisation161 Un exemple des formes de commentaires possibles

31 075 commentaires (et réponses a des commentaires) ont été postés sur les 116 posts
les plus engageants et extraits. Certaines informations sont alors accessibles, comme le nom
déutil i s atdeypublicaidn du comnebratdiree Apres nettoyage des commentaires
vi des (m mes, ®moj i s, simpl es it agso d o6 ami
expl oi t addireeemnt comppsegle texte. Avec les commentaires, il est ainsi possible
de comprendreomment les individus fréquentant la page de God Emperor Trump réagissent
et/ ou sbdapproprient |l es m mes et |l es id®es q

41La dur ®e de vie dbébun post Facel

Les publications sur Facebook ont une durée de vie assez limitée. La so@été Ov
Graph a par exemple réalisé une éfmle 19 000 postBacebook, et en a conclu que la durée
de vie dbébun post Facebook est de 14hd4a. Il ci ,
dire de consi d®rer guodun post ndéest pl us n
commentaires ont été postés) avec lexdmummentaires les plus engageants, qui ont aussi
eu une bonne visibilité médiatique.

€ Tweet Q

“§ Brendan Mahoney
RS © BrendanMahoney

Liberals act like trump is going to kill the
gays, make slavery legal again, and
take away women's rights.

Nambre d'enregistrements

Like he's Muslim or something.

11/10/16, 5:16 PM

38 RETWEETS 90 LIKES

ot _
« § x L 4 =

ment Date [novembre 2016]

Visualisatiors 17 et1871 La durée de vie du post le plus engagéantveet de Brendan Mahoney

*http://blog.overgraph.com/connaissemusla-dureedevie-despublications
facebooktwitter-et-instagram/



http://blog.over-graph.com/connaissez-vous-la-duree-de-vie-des-publications-facebook-twitter-et-instagram/
http://blog.over-graph.com/connaissez-vous-la-duree-de-vie-des-publications-facebook-twitter-et-instagram/

Pour le post le plus engageant, la durée de vie médiatique (ds mpour les
commentaires) a ®t ® de 27 heures 55, entre
le 1 085éme commentaire le 12 novembre a 20h29.

I|‘|||I|||. ..I|.|..II swm il o lian
decom

Visualisatiors 19 et 20 - La durée de vie dgecondpost le plus engageaiitméme sur les-mails
doHi Il lary Clinton

Le second post le plus engageant a été posté le 27 juillet 2016 a 15 heures 11, il a eu
une durée de vie de 53 heures 17.

Ces deux posts ont une dur ®e de -Grape pl us

mais ils correspondent aux deprsts les plus engageants. Il est toutefois notable que les
posts ont une dur®e de vie tr s courte dan
situent dans une actualité médiatique courte.

4.2 Analyse lexicale desommentaires

4.2.1 Présentation du séau :

Le réseau, econtre, présente les mots les
plus répétés par les internautes commentant les
116 m mes ayaneéemertk pltsa u x

S

d

; - éleve.Cette carte est l e r ®s

network mapping réalisée via Cortext manager,
...l? afin dbéen | imiter |l e bru
L sur les trois cents mots les plus cités. Cependant,

et |l es niuds ne peuvent
Vvoi sins, tout cela dans
visibilité de la carte. In fine, le réseadcointre se
compose de huit clusters. Le centre du réseau est
le mot Donald Trump.

;,:’ — g cette derni re ne comporte
A4

it

°t
I

Visualisation2li R®s eau de | 6analyse | exicale des comment .

4.2.2 Description et analyse du rése:



Les cing principaux clusters sont, le rouge (au centre), un cluster centré sur les
personnages, démocrate (Hillary Clinton, Ted Bush) comme républicains (Ted Bush); en bas
droite, l e jaune, un cluster stomlefissa®d de mo
liberal » étant relié a « human rigth », « sharia law » et « muslim countries ») ; le violet, en
haut, centré sur les minorités ; le vert & gauche concernant les supporters de Donald Trump et

doHi |l Il ary Tr ump eolitique mendelpas Obamma. pr opos de | a p
Sur ces cing clusters trois sont reliés a Donald Trump, et dans un autre il est
mentionn® comme pr ®sident Trump, cel ui Tooopr

L6i d®e est gue Donal d Tr umptar erstallisanotia haifee v a |
gud®prouve une partie-Udes | a pdéspmlii@enst dea des
Washingtol>. Cet t e haine so6est mat®rialis®e sous | &
se répandre le transformant en « meme ».

4.3 Les memesnentionnant Hillary Clinton

Pour conforter cette analyse, nous nous sommes intéressés aux memes ou Hillary
Clinton et/ ou ses supporters ®taient pr ®s ent
les 116 memes les plus engageants, cela correspondnard8s. Ces commentaires ont été
analysés a partir du logiciel de lexicométrie IRaMuTeQ, et sur le graphique seuls les mots
associés 5 fois et plus ont été conservés pour une meilleure lisibilité.

Il est intéressant de remarquer queniat le plus utiliséest le mot < rump», cité 311

piece | easmood

N fois al or s quoi l est C |
T iphysiquement 0 des m~ mes
ooe 7 @ _ compléter notre analyse selon laquelle Trump
e SRS L utilisé pour pointer du doigt les sujets favoris des
iy et S (2 sympat hi s aight, dont Hiary Clintari t
i JL:tm;p i B T~ esticila représentante.

Une analyse de similitudes (qui

«F ) 2= @ représente ici les mots les plus associés entre eux
= : L die en fonction du nombre de fois ou ils ont été cités
¥ S "“‘Lw N —— ' cote a cote dans une phrase) met en avant le fait
L o e que Trump est trés souvent associé a Hillar

sssss Clinton (40 fois, ce qui est la plus forte
association du corpus).

Visualisation22i Analyse des similitudes (cooccurences entre les mots) des commentaires des memes
représentant Hillary Clinton sans Donal Trump

Cette représentation graphiqgue met a@ssiavant les qualificatifs positifs sont associés a
Trump («great», «support», «unite»...), alors que @ur Hillary ils sont négatifs (fuck »,
« suicide», «why »).

Y pour plus de précisiorFLOQUET,M.(2016) Triste Amérique Le Pélerin.



5 Conclusion

Le résultat le plus révélateur est que les memes sont utilisés coeutgirvpour
exprimer un senti ment de rejet envers |l es p
Donald Trumpreprésenteun rejet’. Une certaine partie de | a
servies de cette for me dOoieelpsreanemiesaolitiqueddens | ¢
Trump et aussi pour le soutenir.

Cependant |l a production de m mes nobest P
événement médiatique fort, un débat par exemple, comme le montre tableau numéro 1 de la
partie I. De plus ces mees semblent éphémeéres leurs durées de vies étant courte comme le
montre les tableaux 1 et 2 de la partie"ill.

N®anmoi ns, r®pondre 7 |l a question initia
do®t ablir un |l ien entre creusmpm nBeisenetquldéa |wi
eux un réle, celdci demeure obscur et ceux pour plusieurs raisonslul gvidente étant
| 6 axi oded Endoetre R base de données comporte & la fois des tweets, du texte, des
images et des images avec du tek&squelles sont des mémes? Ces détails qui semblent
triviaux sont pourtant n®cessaires car i Is
scraper. Ce dernier confondant méme et image, or les memes peuvent conserver une méme
image tout en exprimant unassage différent a travers leur titre ou leur contenu textuels.

In fine, notre groupe a créé manuellement une typologie pour les mémes ayant le taux
dobengagement | e pl us fort, | a premi r e ®t &
| 6®chanti|ld®e @&&it macggempaoaccompagn® de texte.
Trump ou Trump est central dans nos analyses lexicales, méme quand le mémes est a propos
de ses ennemies politiques. Et ce peu importe le débat, Trump est partout, du troll qui le
compare aux héros de comics au partisan qui le glorifie. Ces derniers ont transformé un
personnage r ®el en personnage fictif en soi
culte Akeko en est | a preuve.

Néanmoins dans nos analyses de champs lexicales aucuasdmots semblent
ressortir et °tre au centre de nos visuali sa
communauté. Cependant comprendre comment le méme Pepe the Frog a été détourné pour
devenir une représentation de Donald trump est ungigueslaquelle il faut répondre car au
travers de cette ®tude nous ndbavons quo®tudi
une histoire et ceux bien avant leur récente utilisation politique, le but serait avant toute chose

comme nousopobawenddpdentifier des familles d
|l eur contenu textuel, de | eur i mage et des I
Pour <ce faire, i faudr ait avant tout s e

méme? Comment le typolagr? Quels en sont les différents usages? Sur quelles plateformes

" FLOQUET,M.(2016, Triste Amérique Le Pélerin.
12 http://blog.overgraph.com/connaissemusla-dureedevie-despublicationsfacebooktwitter-et

instagram/
13 http://www.slate.fr/story/132920/lale poe meme



http://blog.over-graph.com/connaissez-vous-la-duree-de-vie-des-publications-facebook-twitter-et-instagram/
http://blog.over-graph.com/connaissez-vous-la-duree-de-vie-des-publications-facebook-twitter-et-instagram/
http://www.slate.fr/story/132920/loi-de-poe-meme

circulent ils? Quelle population fréquente ces plateformes? Une enquéte ambitieuse croisant
des donn®es iissues du web et des donn®es i
pourrait répndre a ces questions.
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